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Anotacija

Zinasanu iegiiSana no datiem. Klasifikacijas, klasterizacijas un asociativas analizes pamati. Datu
sagatavoSana analizei. Datu lidzibas un at$kiribas méri. Uz piemé&riem balstita apmaciba. Induktiva
apmaciba. Baijesa ,,Naivais” klasifikators. K-tuvako kaiminu klasifikators. Klasifikacijas [emumu
koki. Klasifikacijas koka apgrieSanas metodes. Klasifikatoru precizitates mériSana.
Skeérsvalidacija. Klasifikacijas likumu induc€$ana. Hierarhiska klasterizacija. Sadalosa
klasterizacija. Klasterizacijas rezultatu noveérté$ana. Asociativo likumu mekléSana. Apriori
algoritms.

Merkis un uzdevumi, izteikti kompetences un
prasmes

Sniegt pamatzinasanas par tadam intelektualas datu analizes tehnologijam, ka ,,Datu ieguve” un
»Zinasanu atklasana no datiem”. Iegt praktiskas iemanas zinaSanu (noderigas informacijas)
ieglisanai no datiem, pielietojot klasifikacijas, klasterizacijas un asociativas analizes metodes.
Veicinat studenta sp&jas un kompetences veikt analiz&jamiem datiem nepiecieSamo pirmsapstradi
un izvéléties datu ieguves metodes, kas piemérotas konkrétam uzdevumam.

Patstavigais darbs, ta organizacija un uzdevumi

Studentu patstavigais darbs izpauzas §adas aktivitates: praktisko darbu teorétisko pamatojumu
sagatavosana, eksperimentali iegiito rezultatu apkoposana un analize.
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NepiecieSsamas priek$zina$anas

Matematika, datu bazes

Studiju kursa saturs
Saturs Pilna un nepilna laika Nepilna laika
klatienes studijas neklatienes studijas
Kontakt | Patstav. | Kontakt | Patstav.
stundas darbs stundas darbs
Datu ieguves tehnologiju apskats 2 0 0 0
Dati ka analizes objekts (datu tipi; datu objektu Iidziba un atSkiriba) 2 0 0 0
Klasifikacijas pamati 2 0 0 0
Uz piem&riem balstita apmaciba 4 0 0 0
Klasifikacijas koki 4 0 0 0
Klasterizacijas pamati 2 0 0 0
Hierarhiska klasterizacija 2 0 0 0
Sadalosa klasterizacija 2 0 0 0
Datu asociativa analize 4 0 0 0
Praktiskas nodarbibas 8 0 0 0
Kopa: 32 0 0 0

Sasniedzamie studiju rezultati un to vértésana

Sasniedzamie studiju rezultati

Rezultatu vertéSanas metodes

Students spg&j sagatavot datus analizei, pielietojot datu pirmsapstrades pieejas.

Datus nepiecieSams sagatavot analizei katra
no patstavigajiem darbiem. Ceturtaja darba ir
nepiecieSams veikt datu kopas ar realiem
datiem apstradi.

Students spgj atlasit un apstradat nepiecieSamo teorétisko materialu.

Katra no patstavigajiem darbiem ir
nepiecieSams sagatavot teorétisko dalu par
izmantotajam metodém.




Students spgj izpildit nepiecieSamos aprékinus un pielietot ,,Uz piem&riem balstitas apmacibas”
metodes.

Pirmaja patstavigaja darba students veic
sagatavoto datu klasifikaciju ar ,,Uz
piemériem balstitas apmacibas” metodém.

Students spgj izpildit nepiecieSamos aprékinus, pielietot klasifikacijas koku konstrué$anas metodes
un savstarpgji salidzinat klasifikacijas metodes.

klasifikacijas kokiem. Apkopojot rezultatus,
veic analizi, salidzinot pirma un otra darba
klasifikacijas metodes péc to precizitates.

Students spgj izpildit nepiecieSamos aprékinus, pielietot hierarhiskas un sadalosas klasterizacijas
metodes un savstarpgji tas salidzinat.

Tresaja patstavigaja darba students veic
sagatavoto datu klasterizaciju ar hierarhiskas
un sadalosas klasterizacijas metodém.
Apkopojot rezultatus, veic metozu
salidzina$anu péc to precizitates.
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