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Anotacija

Dzila metriku masinmacisanas dod iesp€ju reducét daudzdimensiju datus, ka, pieméram
fotoattelus, video vai audio ierakstus, I1dz daZu dimensiju latentajiem vektoriem, saglabajot
semantisko informaciju latentaja telpa. Sadus modelus plasi pielieto re-identifikacijas uzdevumos,
kur modelis tiek vienreiz apmacits ar apmacibas datu kopu, bet péc tam pielietots ar datu kopam,
kur tiek kategorizgtas un klasificetas Iidz $im neredzgtas klases. Piem&ram, modeli ir sp&jigi
atpazit personu pec sejas, kaut ari §1 persona netika ieklauta apmacibu kopa. Tapat dzila metriku
apmaciba ir svariga arT generativajos modelos, kur latenta vektora dimensijam jabit atSketinatam,
lai var€tu kontrolét iegiita rezultata semantiskas ipasibas. Pieméram, mainot vienas dimensijas
skaitliskas vertibas, generétaja attéla mainas matu krasa, bet, mainot otru dimensiju, mainas sejas
izteiksme. Sadus rezultatus var iegiit ar GAN, VEA un citiem modelu veidiem. S7 kursa ietvaros
jaunie zinatnieki ar praktiskiem piemériem, soli pa solim, apgiis visu nepiecieSamo teoriju un
rikus, lai var€tu uzsakt darbu pie saviem pétjjumiem. Kursa uzsvars tiek likts uz fundamentalu
zinatni, kuru var pielietot daudz dazados lietiskos petijumos. Kursa ietvaros visi matematiskie
modeli tiks implementéti PyTorch satvara.

Merkis un uzdevumi, izteikti kompetencés un
prasmes

Studiju kursa mérkis ir sagatavot jaunos zinatniekus dzilo metriku un generativo sacikstes tiklu
problémsféra savu pétjjumu uzsaksanai, ka arT dot zinasanas un praksi, lai dzilo masinmacibu
studenti varétu pielietot praktisku uzdevumu risinasana.

Studiju kursa uzdevumi:

1. Sniegt padzilinatas zinasanas dzilas masinmacibas teorija un praktiskas pielietojuma dzilo
metriku un generativo sacikstes tiklu problémsfera.

2. Sniegt zina$anas PyTorch satvaru pielietojuma, lai implementétu un apmacitu modelus.

Patstavigais darbs, ta organizacija un uzdevumi

Patstavigi interpretét zinatnisku publikaciju un implement&t modeli, izmantojot PyTorch:
Siamiesu tikli nulles Saviena att€lu klasifikacijai

Tripleta kluda un nulles $aviena att€lu klasifikacijas modeli

ProxyNCA kltida un nulles $aviena att€lu klasifikacijas modeli

DCGAN un WGAN modeli attélu generéSanai

VQ-GAN modelis att€lu generésanai

DTN-GAN modelis attelu stila parnesei

Cycle-GAN modelis att€lu stila parnesei

Star-GAN modelis att€lu stila parnesei
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Siamie$u tikli un nulles §aviena attélu kategorizé$anai 4 6 0 0

Tripleta kliida un nulles $aviena atté€lu kategorizé$anas modeli 2 8 0 0

ProgleCA (Proxy Nearest Component Analysis) kltida un nulles $aviena att€lu kategorizéSanas 4 6 0 0

modeli

DCGAN (Deep Convolutional Generative Adversial Network) un WGAN(Wasserstein Generative 2 8 0 0

Adversial Network) modeli attélu generéSanai

VQ-GAN (Vector-Quantized Generative Adversial Network) modelis attélu generésanai 4 8 0 0

DTN-GAN (Domain Transfer Network GAN) modelis att€lu stila parnesei 2 8 0 0

Cycle-GAN modelis attélu stila parnesei 4 0 0




Star-GAN modelis attélu stila parnesei
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Sasniedzamie studiju rezultati un to vérté¥ana

Sasniedzamie studiju rezultati

Rezultatu vértéSanas metodes

* Spgj pielietot dziJo metriku masinmacisanos un generativos sacikstes tiklus praktisku problemu

risinasana

* Spgj implementét modelus PyTorch satvara, izmantojot publikacijas dzilo metriku un generativo

sacikstes tiklu problémsféra

* Spgj radit jaunus modelus un metodes dzilaja masinmacisana dzilo metriku un generativo sacikstes
tiklu problémsféra

Teoretiskas zinasanas un praktiskas prasmes
vertétas atbilstosi kritérijiem e-studiju vide.
Stud&josiem javeic visi patstaviga darba
uzdevumi un majasdarbi.

Studiju rezultatu verteSanas kriteriji

Kriterijs % no kopgja vertejuma
Stud&josiem javeic visi patstaviga darba uzdevumi un majasdarbi. 100
Kopa: 100
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